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Sobre nosotros...

« Contexto:

> UPC, Universitat Politecnica de Catalunya, https://www.upc.edu

- Institucion publica

- Investigacion y educacion superior

- Ingenieria, arquitectura, ciencias y tecnologia
- Desde 1971

> /rdlab, Research and Development Lab, https://rdlab.cs.upc.edu

- Dedicado al soporte TIC de grupos de investigacion

- Colaboramos con +20 grupos y 600 investigadores (UPC + colaboradores)
- Proyectos nacionales/europeos y de fransferencia de tecnologia (+65)

- Especializados en HPC vy servicios Cloud para la investigacion

- Gestionamos mds de 200 servidores fisicos y 300TBytes de almacenamiento
- Desde 2010, Computer Science Department (hitps://www.cs.upc.edu)
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Café con ;leche?
' »

JT2026 -4- rdlab@cs.upc.edu - hitps://rdlab.cs.upc.edu/



mailto:rdlab@cs.upc.edu
https://rdlab.cs.upc.edu/

Pero jque leche!
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IA...;pero qué IA?
. ;lnteligencia?; Artificial?

]]) 1. adj. Hecho o producido por el ser humano.
REAL ACADEMIA ESPANOLA d 2‘ Odj' No nai‘urql, fG|SO.

- jHablemos con propiedad! (el lenguaje crea realidades):

> Me lo dijo la Inteligencia
> Me lo dijo la Inteligencia
> Me lo dijo la Inteligencia

TYPES OF ARTIFICIAL

Gl%%s;gv%&m_ INTELLIGENCE

ALGORITHMS

‘/I?H\\
BASED ON STAGES OF @ BASED ON WHAT
DEVELOPMENT OR ACTIONS BEING THE MACHINE CAN DO

G ti
PERFORMED (FUNCTIONALITIES) eneprive (CAPABILITIES)
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REACTIVE LIMITED THEORY OF SELF ARTIFICIAL NARROW | | ARTIFICIAL GENERAL | | ARTIFICIAL SUPER
e e e e — MACHINES MEMORY MIND AWARE INTELLIGENCE (ANI) INTELLIGENCE (AGI) | |INTELLIGENCE (As1)
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/\ WARNING:

PEDAGOGICAL SIMPLIFICATION IA generativa (featuring AndI'Ej KarpathY)
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> Ventana de contexto (impacto en el resultado

> Sistemas de salvaguarda (Input/Output GuardRails, Roles) ==
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IA generativa II: Generative Pre-trained Transformer

Output Probabilities

2017 Google
2018 OpenAl - GPT-1

— Attention is all you need

Residual connections
and layer normalization

) Feed Forward He'l'work

Performm matrix
: multiplication between :
i the input and the weight :
! matrix, followed by :
= adding the bias wvector.

: Encoder Self-attention

Produce an encoded
representation for each
word in the input
sequeaence.
Queries, keys, and
values input from

»  encoder states.

BERT-style
(Encoder-only)

JT2026

w5 Feed Forward

Add & Norm

Feed Forward

T

Add & MNorm
b 1)

4

Multi-head
Attention

r

Add & Norm |
|

Multi-head

6 ) E_:) Positional
Y Encoding

Input
Embedding

3

Inputs

E(niece) - E(nephew)

E(nephew) i
2

[

Add & Norm
1

Masked
Multi-head
Attention

+ + *

P

Positional '69_®
Encoding 3

Output
Embedding

3

Outputs

(shifted riaht)

: E(woman) - E(man)
BE(man)
1

——

" Feed Forward Network

Perform matrix
multiplication between
the input and the weight
matrix, followed by

-._adding the bias vector.

S Decoder-Encoder
Self-attention

Produce an encoded
representation of both
the target sequence and
the input sequence.

queries from decoder
: states; keys and values
= from encoder states

“Decoder Self-attention

Produce an encoded
representation for each
word in the target
sSequence.

: queries, keys, and values
i input from decoder states. ;

GPT-style
(Decoder-only)

attention
mechanism

Stochastic Parrot
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% ~

IA generativa III: jalucinaciones?;no se?

<3 ;
Camillo Miola (Biacca) — L’Oracolo
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De gestionar a gestionar correctamente

Opinion: Juicio o valoraciéon que se forma una persona
i .
REAL ACADEMIA ESPARGLA respecto de algo o de alguien.

]E. Criterio: Norma para conocer la verdad.

Gestionar las IAs en las AAPP (holistica)

> Sabemos como funcionan
> Sabemos que son sistemas estocasticos (pero NO loros)
> Sabemos que (“actualmente”) son sistemas de IA generativa (#general)

GPT-40 GPT-5

SINGLE TIER TIERED ROUTING

Prompts J ( —— S

Single
Model (
inking

e

Outputs

B H QRN NN

* Gestionar correctamente las IAs en las AAPP (analitica)

> Perspectiva tecnoldgica
> Perspectiva legal
> Perspectiva ética

&...because without (proper) data, you are just another person with an opinion. %
Featuring William Edwards Deming
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De gestionar a gestionar correctamente II

- Perspectiva tecnologica

> 5Con que conjunto de datos ha sido entrenado? ;Y personalizado?¢
- ldioma: % respecto inglés, Valenciano-Mallorquin-Cataldn
- Contenido: The Anarchist Cookbook / Wikipedia / IA slop

> Si personalizamos/enriqguecemos el modelo LLM:
- Crear ad hoc un conjunto de enfrenamiento / control / pruebas (>> 50%)
- sDebe estar abiertoe (toolboxes) « Sistemas salvaguardia (Guardrails) ?
éh

> Limitaciones en los dmbitos de aplicacion:
- Exfremadamente buenos en fraducciones, resumenes, Noob (inexpertos)
- Discutibles en predicciones, hechos y razonamiento

A 500+ B -
B Content words s Nouns
@ Style words & Va4 \erbs
4001 mmm Other Q“\ 1 ™= Adjectives
s Other

§ Efecto “Eliza” (1966) / Dr. Sbaitso
§ MrGoxx / CNMV: LLM and stock investing
§ Science:'Delving into LLM-assisted writing in biomedical...”

(=]
o
1

%

Excess words
g
N AN NNANNNNNNNNNY
NNNNNNNNNN/ /-

\al J QY S
N ~N ~N 2
L2 . A .

@cs.upc.edu - https://rdlab.cs.upc.edu/
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De gestionar a gestionar correctamente 111

« Perspectiva legal (datos, conversaciones, resultados y usos)

> GDPR / LOPD (DMP, consentimiento informado, andlisis de riesgos, evaluacion de impacto)

Article 3(1) ensures that the GDPR applies to the processing by a controller or processor carried out in the context of the
activities of an establishment of that controller or processor in the Union, regardless of the actual place of the processing.

> ARTIFICIAL INTELLIGENCE ACT / RIA
Unacceptable risk Social scoring,
. facial recognition,
Prohibited dark-pattern Al, manipulation
High risk Education,
. employment, justice,
Conformity Assesment Art.6 & ss. immigration, law
Limited risk Chat bots, deep fakes,
emotion recognition
Transparency Rl

Spam filters
Code of conduct Video games
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De gestionar a gestionar correctamente IV
« Perspectiva ética (AAPP) - CE /CEIl /CEIm

> Valores de la institucion < Doble uso / Prevision vs Prediccion
> Sesgos (falta real de datos) vs ideologia (sobrerrepresentacion)

> Costes y alternativas: Medioambiental, de oportunidad, de mantenimiento
(Coherencia: Calculadora-LLM vs Hojas de cdlculo / Uso de “por favor”)

> Digitalizacion forzosa (Exclusion digital, nuevos token-problemas)

Token Maxxing or Token Maxing is a metric used in Prevision vs Prediccion
an attempt to track productivity in the workplace
especially for those using [generative] AL

HE
= Uber

Microsoft

amazon

¢Qué alumnos de primer curso necesitaran ayuda?

Forecasting Prediction
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De gestionar a gestionar correctamente V

« ¢Como implementarlo?

Para dar el salto de "gestionar" (hacer que las cosas funcionen) a "gestionar correctamente
(hacerlas con excelencia y eficiencia), la clave esta en pasar de la reaccion a la estrategia.

> Ambito: Proyectos transversales en AAPP + Investigacién/TT => CE, CEl, CEIm...

> No hay un diseno Unico — Personalizarlo respetando la separacion de los 3 dmbitos

> Nuevos Roles: Chief Al Officer (CAIO) / DPD / Ethics Mentor

> Transparencia: Quorum undnime (cada uno vota binariamente solo su dmbito)

Proyecto: XXX

l Perspectiva Tecnologica
Perspectiva Legal

o Perspectiva Etica

!
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LEl final del principio? ey

« Una cita, una reflexion y un libro:

3 e o 7— " - =

TV _ » - ~— -
- . |

Critics Talkers , Doers . ‘

Parte de la inhumanidad de las
computadoras es que, una vez que estan
programadas competentemente y
trabajando correctamente, son
completamente honestas.

13 _
b propose to consider
the question, 'Can
machines think?'

——— Isaac Asimov %

hat Artificial Intelligence

i Alan Turmg Can Do, What It Can’t,

and How to Tell the Difference
ARVIND NARAYANAN

Garnegie Mellon University
Machine-tearning

(=l
J12026
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